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Soft-margin SVM

• Valvottu

koneoppimisalgoritmi

• Sovittaa parhaiten

luokat erottavan

hypertason

• Kuva: Wikimedia-

käyttäjä Cyc, 2008

https://commons.wikimedia.org/wiki/File:Svm_max_sep_hyperplane_with_margin.png
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Epätasaisen datan haasteet

• Epätasaisuus: 𝑁 + ≪ 𝑁(−)

• SVM on puolueellinen enemmistöluokkaa (−) kohtaan

• Vähemmistöluokan (+) instanssit luokitellaan

heikommin

• Ongelma, jos vääristä negatiivisista syntyy suuri

kustannus, 𝐶𝐹𝑁 > 𝐶𝐹𝑃

Kustannusmatriisi Todellinen − Todellinen +

Ennustettu − 0 𝐶𝐹𝑁

Ennustettu + 𝐶𝐹𝑃 0



Kustannukset huomioiva oppiminen

• Jos kustannukset tiedetään, halutaan luokittelijan

minimoivan ne valitsemalla luokka 𝑖 havainnolle 𝒙.

• min
𝑖
𝔼 𝐶 | 𝒙 = min

𝑖
(ℙ 𝐹𝑁 | 𝒙 𝐶𝐹𝑁 + ℙ 𝐹𝑃 | 𝒙 𝐶𝐹𝑃)



TAVOITTEET



Tavoitteet

• Tarkastella epätasaisen datan aiheuttamia ongelmia

• Tutkia mahdollisuuksia SVM:n parantamisesta

väärinluokittelukustannuksilla

– Algoritmin muokkaus

– Luokitteluaineiston muokkaus

• Pohtia muokkausten ja kustannusten

tarkoituksenmukaisuutta



RAJAUKSET



Rajaukset

• Binäärinen luokittelu

• Kustannusmenetelmät

• Sisäsyntyiset erot luokkien yleisyyden välillä

• SVM:n lineaarinen kerneli



AINEISTOT JA MENETELMÄT



Aineistot

• Simuloitu data

• kaggle.com

Menetelmät

• Python-ohjelmointikieli

– Sklearn

– Imblearn

• Mahdollisesti Triton-

laskentaklusteri

https://www.kaggle.com/


AIKATAULU



Aikataulu

Kesäkuu

• Aiheen esittely

• Aiheeseen perehtyminen

Heinäkuu

• Aiheeseen perehtyminen

• Simulointien tekeminen

• Kirjoittaminen, 1. version palautus

Elokuu
• Viimeistely ja työn esittely
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