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Tausta

• Yrityskonkurssi on menettely, jossa maksukyvyttömän 

yrityksen ulosmitattava omaisuus myydään ja jaetaan 

velkojien kesken

• Konkurssit aiheuttavat suuria tappioita eri sidosryhmille

• Konkurssien ennustamista on laajalti tutkittu 

• Ennustuksen tavoitteena on luoda ”hälytysjärjestelmä”



Tavoitteet

• Rakennetaan tilinpäätöstietoihin tukeutuva logistinen 

regressiomalli yritysten konkurssiriskien arvioimiseksi 

• Selvitetään, miten konkurssitodennäköisyys riippuu 

konkurssiriskiin vaikuttavista tekijöistä 

• Selvitetään aikaisempien ennustemallien soveltuvuutta 

teollisuusyritysten konkurssien ennustamiseen



Menetelmät

• Logistinen regressio
Ø Yleistetty lineaarinen malli, soveltuu binääriseen

luokitteluongelmaan
Ø Selittävinä muuttujina tilinpäätöksestä johdetut tunnusluvut, 

vastemuuttujana konkurssitapahtuma (0 = ei konkurssia, 1 = 
konkurssi)

• Muuttujien esivalinta
Ø Pohjautuu aikaisemmille tutkimuksille, muuttujia kategorisoitu 

(kannattavuus, maksuvalmius, vakavaraisuus…) 



Menetelmät



Menetelmät 
• Mallin arviointi luokittelutaulukon avulla

Ennustettu 0 Ennustettu 1
Todellinen 0 TN FP
Todellinen 1 FN TP



Aineisto

• Aineistona teolliset pk-yritykset EU:ssa ja niiden 
tilinpäätöstiedot 

• Konkurssitapahtumat vuosilta 2020-2021, 
tilinpäätöstiedot kattavat kolme tilikautta ennen 
konkurssitapahtumaa

• Esivalinnan perusteella valittiin muuttujia 17 eri 
kategorioista (kannattavuus, vakavaraisuus, 
maksuvalmius ja kasvu)

• Ennusteita arvioitiin laatimalla ne kaksi vuotta
konkurssitapahtumaa edeltäneen aineiston pohjalta



Aineisto

• Monen yrityksen osalta tilinpäätöstiedoissa puutteita tai 
vajavaisuutta

Konkurssiyritykset
Aktiiviset 
maksukykyiset 
yritykset

Yhteensä 104 156 759
Lopullinen aineisto 62 41 813



Esivalinnan perusteella valitut tunnusluvut



Kuvailevat tunnusluvut kaksi vuotta ennen konkurssia 



Malli 

• Esivalittujen tunnuslukujen pohjalta rakennetaan kaksi mallia
• Ensimmäinen malli hyödyntää kaikkia esivalittuja muuttujia (15 kpl), 

toinen malli hyödyntää viittä muuttujaa
• Aktiivisista yrityksistä valitaan satunnaisotannalla 310 yritystä 

mallien rakentamista varten, jolloin konkurssiyritysten (62) osuus 
aineistosta on 20 %

• Aineisto jaetaan mallin opetusdataan (75 %) ja testidataan (25 %), 
jolla mallin ennustekykyä arvioidaan

• Muuttujat skaalataan scikit-learn-kirjaston avulla, jotta 
regressiokertoimet ovat vertailukelpoisia keskenään



Tulokset

• Itseisarvoltaan suuret muuttujat vaikuttavat eniten
konkurssiriskiin ja vastaavasti itseisarvoltaan pienet
muuttujat vaikuttavat vähän konkurssiriskiin

• Muuttujan positiivinen kerroin tarkoittaa, että ao. 
muuttuja kasvattaa konkurssiriskiä kun taas negatiivinen
vähentää sitä



Tulokset 

• Regressiokertoimet kaikki esivalitut muuttujat sisältävässä mallissa



Tulokset

• Regressiokertoimet viisimuuttujaisessa mallissa



Tulokset
Kaikkia muuttujia hyödyntävän mallin ennustekyky

Ennustettu 0 Ennustettu 1

Todellinen 0 78 2
Todellinen 1 11 2

• Tarkkuus = 0,86
• Sensitiivisyys = 0,15
• Positiivinen ennustearvo = 0,50 



Tulokset
Viisimuuttujaisen mallin ennustekyky

Ennustettu 0 Ennustettu 1

Todellinen 0 75 0
Todellinen 1 17 1

• Tarkkuus = 0,82
• Sensitiivisyys = 0,06
• Positiivinen ennustearvo = 1,0 



Tulokset 

Kaikkia muuttujia hyödyntävä malli Viisimuuttujainen malli

Mallien tarkkuudet, kun konkurssiyritysten osuutta aineistosta muutetaan



Yhteenveto

• Mallien perusteella konkurssiriskiä alentavat eniten
kokonaispääoman tuottoprosentin (ROA), maksuvalmiutta
kuvaavan current ration, rahoitustulosprosentin sekä käyttökatteen
eli EBITDA:n kasvu riippuen mallissa käytetyistä muuttujista

• Vastaavasti konkurssiriskiä eniten kasvattavia tekijöitä ovat oman
pääoman kasvu vieraaseen pääomaan nähden sekä
käyttöpääoman kasvu taseen loppusummaan nähden

• Mallien ennustuskyky oli kuitenkin heikohko
• Mallien ennustekykyä voitaisiin parantaa etsimällä optimaalinen

kynnysarvo luokittelulle tai valitsemalla muuttujat eri tavalla
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